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combinación de los parámetrosα y SC . . . . . . . . . . . . . . . . . . . 127

6.25. Representación de la función hipotética en los planos que contienen los
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soma) que define las preferencias del usuario 276 del sistema MoviLens. 170

A.1. Herramienta para el diseño inteligente de experimentos en el ámbito de
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